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摘　要　光谱已经应用于土壤养分速测的分析，但是如何寻找土壤光谱特征波段，尽最大可能避免无用信
息干扰、保留有用信息，建立准确度高、预测效果好的模型仍是一个亟需解决的问题。以青岛三个不同地区
土壤样品为例，测定土壤样品的紫外－可见－近红外光谱及其总碳（ＴＣ）、总氮（ＴＮ）、总磷（ＴＰ）含量；分别采
用连续投影算法（ＳＰＡ）、无信息变量消除法（ＵＶＥ）、遗传算法（ＧＡ）、相关系数法（ＣＣ）四种算法（四种单分
类器）对土壤光谱提取特征波长；再引入投票法和加权投票法的多分类器融合方法将四种算法融合得到特征
波长；以偏最小二乘回归（ＰＬＳＲ）建立各土壤养分含量的模型，通过对模型效果的评价标准（建模集绝对系
数Ｒ２ｃ、校正均方根误差ＲＭＳＥＣ、检验集绝对系数Ｒ２ｐ、预测均方根误差ＲＭＳＥＰ和相对分析误差ＲＰＤ值）来
判别各单分类器算法和多分类器融合算法对土壤养分含量特征波长的提取效果。分别对四种算法、筛选其
中三种算法、最优二种算法进行融合，分析融合后模型效果和特征波长个数，结果表明：将四种单分类器经
投票法融合后，其模型效果大部分不如单分类器，且相对好的模型特征波长个数较多；相较于投票法多分类
器融合，四种单分类器经加权投票法融合模型效果有了一定的提高，ＴＣ和ＴＮ都能够在较少的波长中获得
较好的预测效果，但仅ＴＮ经融合后，模型效果优于每个单分类器；ＴＣ，ＴＮ，ＴＰ分别在取ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋
ＧＡ，ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋ＧＡ（或ＳＰＡ＋ＧＡ＋ＣＣ）、ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋ＧＡ三种单分类器进行加权投票法融合后，均能
获得最优模型效果，且明显优于每个单分类器，模型效果有了显著提高；各土壤养分含量经两个最优单分类
器加权投票法融合后，仍能得到好于最优单分类器的建模效果，ＴＣ和ＴＰ建模效果略差于三个单分类器融
合结果，ＴＮ建模效果与三个单分类器融合结果相同。因此，在筛选三种算法融合，且其中包含最优两种算
法的情况下，能够以较少的特征波长个数获得明显高于单分类器的建模效果。该方法为寻找土壤养分以及
其他复杂物质成分的光谱特征波段提供了新方法，也为多种算法的综合运用提供了新思路。
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引　言

　　光谱技术作为一种快速、无损的测量方法已经应用于土

壤养分含量分析中，并取得了一定的成果［１－２］。但是土壤光
谱速测技术没有广泛推广，其原因之一是光谱含有许多噪声

信息和与检测指标不相关的无用信息［３－４］。提取光谱特征波
长能够有效地避免这些问题，从而建立准确性更高的模型。

土壤含有大量的物质，其成分非常复杂［５］，光谱敏感波段提

取具有较大困难，采用何种波长提取方法能够最大程度保留
代表土壤养分的有效信息，是一个非常值得研究的重要问
题。

多融合分类器是将多个单分类器获取的结果以一定的规

则，最终得到一个融合结果。多分类器融合方法已应用于光
谱模型的定性分析，一定程度上提高了判别模型的准确

率［１０－１１］。目前特征波长提取方式主要是靠人工经验，以及单

一类别的特征波长提取算法等方法［６］。单一类别的特征波长

提取算法相当于一个单分类器，将多分类器融合算法，即多



种特征波长提取方法以一定的规则融合，应用于光谱特征波
长的提取具有一定的研究意义。
以青岛三个不同地区土壤样品为例，采集土壤样品的紫

外－可见－近红外光谱及其总碳（ＴＣ）、总氮（ＴＮ）、总磷（ＴＰ）
含量，分别采用连续投影算法（ＳＰＡ）、无信息变量消除法
（ＵＶＥ）、遗传算法（ＧＡ）、相关系数法（ＣＣ）四种算法对土壤
光谱提取特征波长，再分别运用投票法和加权投票法的多分
类器融合方法将四种算法融合得到特征波长，以偏最小二乘
回归（ＰＬＳＲ）建立各土壤养分含量的模型，通过对模型的评
价来判别各土壤养分含量特征波长的提取效果。

１　实验部分

１．１　材料
采集青岛浮山山麓（砂壤土）、枣山耕地（砂壤土）、李村

河畔（粉壤土）三个不同地区的土壤样品，共计１７８份。将土
壤样品经５０℃干燥后，过０．４５ｍｍ尼龙筛，待用。取５～１０

ｇ土壤样品，采用元素分析仪分别测定ＴＣ和ＴＮ含量，钼锑
抗比色法测定ＴＰ含量，含量统计结果见表１。

表１　土壤ＴＣ，ＴＮ和ＴＰ含量统计表

Ｔａｂｌｅ　１　Ｔｈｅ　ｓｔａｔｉｓｔｉｃａｌ　ｒｅｓｕｌｔｓ　ｏｆ　ＴＣ，ＴＮ，ＴＰ
ｃｏｎｔｅｎｔｓ　ｉｎ　ｓｏｉｌ　ｓａｍｐｌｅｓ

土壤养分
样品
个数
最大值 最小值 平均值 标准差

ＴＣ／（ｍｇ·ｋｇ－１） １７８　 ６．２３４　 １３．４００　 １．９０４　 ３．４３０
ＴＮ／（ｍｇ·ｋｇ－１） １７８　 １７．３６３　 ２．０９２　 ７．９７５　 ４．６２９
ＴＰ／（ｇ·ｋｇ－１） １７８　 １．４００　 ０．１１０　 ０．５００　 ０．３５６

１．２　光谱数据采集
实验仪器为海洋光学 ＱＥ６５０００光谱仪，光谱采样间隔

为１ｎｍ，谱区范围２００～１　１００ｎｍ。自制一个土壤样品盒，
其大小与探头支架一样，将土壤样品置于样品盒中，轻轻压
平，测量土壤样品光谱，土壤样品光谱测量示意图见图１。
每个土壤样品测定５次光谱反射率，取平均值，去除前、后
段噪声影响较大的反射光谱，保留２２６～９７５ｎｍ的光谱数
据，见图２。

图１　土壤样品光谱测量示意图

Ｆｉｇ．１　Ｓｃｈｅｍａｔｉｃ　ｄｉａｇｒａｍ　ｏｆ　ｓｏｉｌ　ｓａｍｐｌｅｓ
ｓｐｅｃｔｒａｌ　ｍｅａｓｕｒｅｍｅｎｔ

１．３　特征波长提取算法
采用连续投影算法（ＳＰＡ）［７］、无信息变量消除算法

（ＵＶＥ）［８］、遗传算法（ＧＡ）［９］、相关系数法（ＣＣ）［１０］，其中相
关系数法设置其阈值为≥０．５。本文各单分类器算法均在

ｍａｔｌａｂＲ２０１５ｂ中实现。

图２　土壤样品反射光谱曲线图

Ｆｉｇ．２　Ｒｅｆｌｅｃｔａｎｃｅ　ｓｐｅｃｔｒａ　ｏｆ　ｓｏｉｌ　ｓａｍｐｌｅｓ

１．４　多分类器融合
多分类器融合是以投票法和加权投票法对多种特征提取

方法进行融合，得到最终的决策结果。

１．４．１　投票法融合
投票法是对光谱的各波长进行统计，每种单分类器（即

一种特征波长算法）对全光谱波长的筛选都作为对该波长投
一票，统计各波长的投票个数。设第ｍ个波长点在第ｎ个分
类器的投票数为Ｂｎｍ，共有Ｎ 个分类器，第ｍ个波长点的投

票总数为Ｔｍ，其中ｍ＝１，２，…，Ｍ。

Ｔｍ ＝∑
Ｎ

ｎ＝１
Ｂｎｍ （１）

根据实际需求选取Ｔｍ≥ｋ的全部波长点（ｋ＝１，２，…，Ｎ）作
为光谱特征波长，即为融合结果。

１．４．２　加权投票法融合
加权投票法是在投票法基础之上，根据每个单分类器输

出结果的好坏来对其赋予不同的权值［１０－１１］。本文根据每种算
法获取的特征波长建立模型的效果来进行评价，按照各算法
的评价结果对单分类器赋权值αｉ，ｉ＝１，２，…，Ｎ。

Ｔｍ ＝∑
Ｎ

ｎ＝１
αｉＢｎｍ （２）

根据实际需求选取Ｔｍ≥ｋ的全部波长点（ｋ＝１，２，…，１＋Ｎ２

×Ｎ）作为光谱特征波长，即为融合结果。权值αｉ 按由差到
好采用首项为１、公差为１的等差数列依次赋值为１，２，…，

Ｎ。

１．５　模型建立与评价
为保证每次划分建模集和检验集均为一致，采用顺序分

类按２∶１比例划分（即按顺序取两个土壤样品为建模集，再
取一个土壤样品为检验集，依次类推），以偏最小二乘回归
（ＰＬＳＲ）分别建立土壤ＴＣ，ＴＮ，ＴＰ含量校正模型，并预测
检验集土壤各养分含量。通过建模集绝对系数Ｒ２ｃ、校正均方

根误差ＲＭＳＥＣ、检验集绝对系数Ｒ２ｐ、预测均方根误差ＲＭ－

ＳＥＰ和相对分析误差 ＲＰＤ对模型进行评价，Ｒ２ｃ，Ｒ２ｐ，ＲＰＤ
越大，且ＲＭＳＥＣ和ＲＭＳＥＰ越小，则模型效果越好。
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２　结果与讨论

２．１　４种单分类器提取特征波长及模型评价
分别对ＴＣ，ＴＮ，ＴＰ全波段，ＳＰＡ，ＵＶＥ，ＧＡ和ＣＣ提

取波长后的光谱值进行ＰＬＳＲ建模，模型评价结果见表２。

表２　ＴＣ，ＴＮ，ＴＰ养分含量单分类器提取
波长模型评价结果

Ｔａｂｌｅ　２　Ｔｈｅ　ｍｏｄｅｌ　ｒｅｓｕｌｔｓ　ｏｆ　ｅｘｔｒａｃｔｉｎｇ　ｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃ
ｗａｖｅｌｅｎｇｔｈ　ｂｙ　ｓｉｎｇｌｅ　ｃｌａｓｓｉｆｉｅｒｓ

土壤

养分

特征波长

提取方法

特征波

长个数

建模集 检验集

Ｒ２ｃ ＲＭＳＥＣ　 Ｒ２ｐ ＲＭＳＥＰ　 ＲＰＤ

ＴＣ

全波段 ７５１　 ０．８４９　 １．３２７　 ０．７９８　 １．５５９　 ２．２４０
ＳＰＡ　 ２６　 ０．８９３　 １．１１４　 ０．８７５　 １．２４　 ２．８０９
ＵＶＥ　 ２８８　 ０．８４４　 １．３５０　 ０．８２２　 １．４６４　 ２．３８６
ＧＡ　 ３４　 ０．８５９　 １．２８０　 ０．８０１　 １．５７５　 ２．２１８
ＣＣ　 ３５０　 ０．７０９　 １．８４０　 ０．６４２　 ２．０７８　 １．６８２

ＴＮ

全波段 ７５１　 ０．８６４　 １．６９６　 ０．８１３　 ２．０３０　 ２．３２７
ＳＰＡ　 ３２　 ０．９１９　 １．３１３　 ０．８９６　 １．５７５　 ２．９９９
ＵＶＥ　 ３５１　 ０．８７１　 １．６５３　 ０．８３８　 １．８９０　 ２．４９９
ＧＡ　 ３９　 ０．９１８　 １．３１５　 ０．８６７　 １．７２０　 ２．７４５
ＣＣ　 ３３９　 ０．９４０　 １．１２４　 ０．８５６　 １．８０１　 ２．６２２

ＴＰ

全波段 ７５１　 ０．７９５　 ０．１８３　 ０．８０２　 ０．１５８　 ２．１２６
ＳＰＡ　 ６　 ０．７７９　 ０．１９１　 ０．８０９　 ０．１５２　 ２．２１６
ＵＶＥ　 ２９１　 ０．７６３　 ０．１９７　 ０．７７２　 ０．１６８　 ２．００６
ＧＡ　 ２７　 ０．７９６　 ０．１８３　 ０．７０７　 ０．１９６　 １．７１７
ＣＣ　 ２９０　 ０．８５５　 ０．１５４　 ０．７４６　 ０．１８６　 １．８１０

　　由表２可知，ＴＣ含量模型中，ＳＰＡ，ＵＶＥ和 ＧＡ提取
特征波长后，建模预测效果均高于全光谱；ＴＮ含量模型中，

４种算法相较于全光谱建模，效果均有不同程度提高；ＴＰ含
量模型中，仅有ＳＰＡ算法评价效果优于全光谱。

２．２　投票法多分类器融合结果
采用投票法对上述四种特征波长提取算法进行融合，分

别得到ＴＣ，ＴＮ和ＴＰ融合后的特征波长个数和模型评价结

果，见表３。

表３　ＴＣ，ＴＮ，ＴＰ投票法多分类器融合提取波长模型评价结果

Ｔａｂｌｅ　３　Ｔｈｅ　ｍｏｄｅｌ　ｒｅｓｕｌｔｓ　ｏｆ　ｅｘｔｒａｃｔｉｎｇ　ｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃ　ｗａｖｅ－
ｌｅｎｇｔｈ　ｂｙ　ｔｈｅ　ｍｕｌｔｉ－ｃｌａｓｓｉｆｉｅｒ　ｆｕｓｉｏｎ　ｏｆ　ｔｈｅ　ｖｏｔｉｎｇ
ｍｅｔｈｏｄ

土壤
养分

投票数
特征波
长个数

建模集 检验集

Ｒ２ｃ ＲＭＳＥＣ　 Ｒ２ｐ ＲＭＳＥＰ　 ＲＰＤ

ＴＣ
Ｔｍ≥３　 １　 ０．６６６　 １．９７１　 ０．６５６　 ２．０３７　 １．７１６
Ｔｍ≥２　 １３１　 ０．７８７　 １．５７７　 ０．７３０　 １．８０２　 １．９４０
Ｔｍ≥１　 ５５９　 ０．８４６　 １．３３９　 ０．７９９　 １．５５４　 ２．２４８

ＴＮ
Ｔｍ≥３　 １　 ０．７９８　 ２．０６６　 ０．７７５　 ２．２２７　 ２．１２１
Ｔｍ≥２　 １６８　 ０．８２０　 １．９５２　 ０．７８２　 ２．１９２　 ２．１５５
Ｔｍ≥１　 ６８１　 ０．８６７　 １．６７８　 ０．８１９　 １．９９３　 ２．３７０

ＴＰ
Ｔｍ≥３　 ２　 ０．６２１　 ０．２４９　 ０．６５４　 ０．２０１　 １．６７５
Ｔｍ≥２　 １１９　 ０．９６２　 ０．０７９　 ０．４４６　 ０．３４８　 ０．９６７
Ｔｍ≥１　 ４９３　 ０．７８３　 ０．１８９　 ０．７８６　 ０．１６３　 ２．０６１

　　由表３可知，ＴＣ，ＴＮ和ＴＰ经过投票法融合后特征波
长的模型，取Ｔｍ≥１时，得到最优的建模和验证效果。结合
表２，投票法融合后的最优模型效果与全光谱的模型效果基
本一致，投票法融合只能够减少波长点，不能对模型起到优
化的作用。投票法融合与每个单分类器相比，ＳＰＡ算法的模
型效果明显优于投票法融合，且所取特征波长个数更少；

ＵＶＥ的模型效果在ＴＣ和ＴＮ中略好于投票法融合，在ＴＰ
中与投票法融合基本一致；ＧＡ和ＣＣ的模型效果在ＴＮ中
好于投票法融合，在ＴＣ和ＴＰ中不及投票法融合。投票法
多分类器融合获取特征波长个数在较少的情况下，不能建立
一个好的模型，得到相对好的模型时，特征波长个数较多，
不利于寻找其敏感波段，且融合后结果大部分不如单分类器
模型效果。

２．３　加权投票法多分类器融合结果
采用加权投票法对四种单分类器进行融合，分别得到三

种养分融合后的特征波长个数，见表４；由于加权投票法多
分类器融合和模型评价结果较多，为了方便与单分类器对
比，仅采用ＲＰＤ值与各单分类器算法进行比较，见图３。

表４　ＴＣ，ＴＮ和ＴＰ加权投票法多分类器融合提取波长个数

Ｔａｂｌｅ　４　Ｔｈｅ　ｎｕｍｂｅｒ　ｏｆ　ｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃ　ｗａｖｅｌｅｎｇｔｈ　ｂｙ　ｔｈｅ　ｍｕｌｔｉ－ｃｌａｓｓｉｆｉｅｒ　ｆｕｓｉｏｎ　ｏｆ　ｔｈｅ　ｗｅｉｇｈｔｅｄ　ｖｏｔｉｎｇ　ｍｅｔｈｏｄ
土壤养分 Ｔｍ≥９　 Ｔｍ≥８　 Ｔｍ≥７　 Ｔｍ≥６　 Ｔｍ≥５　 Ｔｍ≥４　 Ｔｍ≥３　 Ｔｍ≥２　 Ｔｍ≥１
ＴＣ　 １　 ８　 １１　 １２　 １９　 １３８　 ３０４　 ３３４　 ５５９
ＴＮ　 ０　 １　 １３　 １７　 ２６　 ４４　 １９９　 ３９３　 ５８１
ＴＰ　 ２　 ２　 ２　 ３　 １１２　 １２２　 ２９５　 ４７３　 ４９３

　　由图３、表４，在ＴＣ中，Ｔｍ≥５时，特征波长个数为１９，
采用加权投票法多分类器融合的ＲＰＤ值最大，与模型效果
最好的ＳＰＡ算法ＲＰＤ值接近；在ＴＮ中，Ｔｍ≥４时，特征波
长个数为４４，融合后比每个单分类器算法ＲＰＤ值都高；在

ＴＰ中，Ｔｍ≥２时，特征波长个数为４７３，ＲＰＤ值仅次于最高
的两个算法。相较于投票法多分类器融合，加权投票法多分
类器融合模型效果有了一定的提高，ＴＣ和ＴＮ能够在较少波

长中获得较好的预测效果，仅ＴＮ经融合后，模型效果优于每
个单分类器。以下采用在四个单分类器中依次筛选三个分类
器进行加权投票法融合，融合后最好模型评价结果见表５。

　　由表５可知，ＴＣ，ＴＮ和 ＴＰ分别在取ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋
ＧＡ，ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋ＧＡ（或ＳＰＡ＋ＧＡ＋ＣＣ），ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋
ＧＡ时，获得最优模型效果，且明显优于每个单分类器，采
用多分类器融合提取特征波长建立定量模型具有一定的可行
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图３　ＴＣ，ＴＮ和ＴＰ加权投票法多分类器融合和各单分类器ＲＰＤ值

Ｆｉｇ．３　ＲＰＤ　ｖａｌｕｅｓ　ｏｆ　ｔｈｅ　ｍｕｌｔｉ－ｃｌａｓｓｉｆｉｅｒ　ｆｕｓｉｏｎ　ｏｆ　ｔｈｅ　ｗｅｉｇｈｔｅｄ　ｖｏｔｉｎｇ　ｍｅｔｈｏｄ　ａｎｄ　ｓｉｎｇｌｅ　ｃｌａｓｓｉｆｉｅｒｓ

表５　ＴＣ，ＴＮ，ＴＰ加权投票法多分类器（三个单分类器）融合提取波长模型评价结果

Ｔａｂｌｅ　５　Ｔｈｅ　ｍｏｄｅｌ　ｒｅｓｕｌｔｓ　ｏｆ　ｅｘｔｒａｃｔｉｎｇ　ｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃ　ｗａｖｅｌｅｎｇｔｈ　ｂｙ　ｔｈｅ　ｍｕｌｔｉ－ｃｌａｓｓｉｆｉｅｒ
ｆｕｓｉｏｎ　ｏｆ　ｔｈｅ　ｗｅｉｇｈｔｅｄ　ｖｏｔｉｎｇ　ｍｅｔｈｏｄ（ｔｈｒｅｅ　ｓｉｎｇｌｅ　ｃｌａｓｓｉｆｉｅｒｓ）

土壤养分 特征波长提取算法 特征波长个数
建模集 检验集

Ｒ２ｃ ＲＭＳＥＣ　 Ｒ２ｐ ＲＭＳＥＰ　 ＲＰＤ

ＴＣ

ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋ＧＡ　 ２７　 ０．９０１　 １．４４７　 ０．８８１　 １．６２０　 ２．９１６
ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋ＣＣ　 １７　 ０．８６９　 １．６６４　 ０．８６３　 １．７４４　 ２．７０８
ＳＰＡ＋ＧＡ＋ＣＣ　 ３９４　 ０．９１９　 １．３０８　 ０．８７６　 １．６５５　 ２．８５４
ＵＶＥ＋ＧＡ＋ＣＣ　 ２８９　 ０．８６３　 １．７０４　 ０．８３４　 １．９０９　 ２．４７４

ＴＮ

ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋ＧＡ　 ６９　 ０．９５３　 ０．９９６　 ０．９１１　 １．４２７　 ３．３１０
ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋ＣＣ　 ２５　 ０．８８２　 １．５８２　 ０．８５２　 １．８１４　 ２．６０４
ＳＰＡ＋ＧＡ＋ＣＣ　 ６９　 ０．９５３　 ０．９９６　 ０．９１１　 １．４２７　 ３．３１０
ＵＶＥ＋ＧＡ＋ＣＣ　 ５７５　 ０．８６８　 １．６７１　 ０．８２１　 １．９８５　 ２．３８０

ＴＰ

ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋ＧＡ　 １３　 ０．８２４　 １．９３０　 ０．８４３　 １．８６２　 ２．５３７
ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋ＣＣ　 ２９５　 ０．８３９　 １．８４７　 ０．８２７　 １．９５６　 ２．４１５
ＳＰＡ＋ＧＡ＋ＣＣ　 ２９３　 ０．８３２　 １．８８７　 ０．８０３　 ２．０９３　 ２．２５７
ＵＶＥ＋ＧＡ＋ＣＣ　 ２９１　 ０．８３３　 １．８８３　 ０．８１８　 ２．００６　 ２．３５５

性。三个单分类器均由前两个模型效果最佳组成，因此将前
两个最优单分类器进行加权投票法多分类器融合，融合后

ＴＣ，ＴＮ和ＴＰ特征波长个数分别为２６，６９和２９５，ＲＰＤ值
分别为２．８８５，３．３１０和２．４１５。ＴＣ和ＴＰ建模效果略差于三
个单分类器融合结果，ＴＮ建模效果与三个单分类器融合结

果相同。
根据以上分析可知，ＴＣ，ＴＮ 和 ＴＰ分别在取ＳＰＡ＋

ＵＶＥ＋ＧＡ，ＳＰＡ＋ＵＶＥ＋ＧＡ（或ＳＰＡ＋ＧＡ＋ＣＣ），ＳＰＡ＋
ＵＶＥ＋ＧＡ时，模型效果最佳，特征波长个数分别为２７，６９
和１３，三种养分的特征波长图见图４。

图４　ＴＣ，ＴＮ和ＴＰ光谱特征波长图

Ｆｉｇ．４　Ｓｐｅｃｔｒａｌ　ｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃ　ｗａｖｅｌｅｎｇｔｈ　ｏｆ　ＴＣ，ＴＮ和ＴＰ
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　　土壤ＴＣ，ＴＮ和ＴＰ投票法多分类器融合模型效果不如
加权投票法，且提取的特征波长个数较多，分析原因投票法
对每个单分类器设置的权重系数一致，不能够体现单分类器
之间的差异。加权投票法多分类器融合能够有效地避免这些
问题，对较好的单分类器赋较高的权值，对较差的单分类器
赋较低的权值。未来还将尝试以其他规则对各个单分类器赋
值进行融合，以及采用更多的单一特征波长提取算法，对他
们进行筛选融合。

３　结　论

　　以青岛３个不同地区土壤样品 ＴＣ，ＴＮ和 ＴＰ含量为

例，通过分析ＳＰＡ，ＵＶＥ，ＧＡ和ＣＣ四种算法提取光谱特
征波长建模的模型效果，并引入多分类器融合方法，采用投
票法和加权投票法对四种算法、筛选其中３种算法、最优两
种算法进行融合，分析融合后模型效果和特征波长个数。在
筛选３种算法，且其中包含最优两种算法的情况下，能够以
较少的特征波长个数获得明显高于单分类器的建模效果。该
方法为寻找土壤养分以及其他复杂物质成分的光谱特征波段

提供了新方法，也为多种算法的综合运用提供了新思路。
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＊Ｃｏｒｒｅｓｐｏｎｄｉｎｇ　ａｕｔｈｏｒｓ

第２１届全国分子光谱学学术会议暨２０２０年光谱年会
（第一轮通知）

　　由中国光学学会和中国化学会主办的“第２１届全国分子光谱学学术会议”暨由中国光学学会光谱专业委员会主办的“２０２０
年光谱年会”将于２０２０年５月１５—１８日在成都召开，会议由四川大学分析测试中心承办。
本次大会将秉承前２０届分子光谱学学术会议之宗旨，以期形成自由研讨的学术氛围，让思想撞击出火花，使创造力泉

涌。本次大会也将是我国光谱科学工作者的又一次盛会，将全力展示我国在光谱及相关领域的最新研究进展及取得的成果，
增进广大光谱科学工作者及其支持光谱事业人们间的交流与合作，促进我国光谱事业的发展。届时大会组委会将邀请国内外
光谱及相关领域的院士、知名专家学者到会作大会报告，同时会议还将组织各类专题讨论和学术交流。

征文范围

分子光谱理论研究，红外光谱、拉曼光谱、荧光光谱、磷光光谱、紫外－可见吸收光谱、化学发光等光谱技术在物理、化
学、生物、材料科学、表面／界面科学、医药、环境、工业过程、催化学、地学、农林及其他领域的基础理论与应用研究的最新
科研成果。
原子光谱、激光光谱、光谱成像等各类光谱技术的最新理论和应用研究成果，同时也欢迎光谱相关技术（如质谱、核磁共

振等）的最新应用和研究成果。

论文摘要要求

１．论文内容必须是未在期刊杂志上发表过或其他全国或国际会议宣读过。

２．提交论文扩展摘要１份，纸张大小用Ａ４纸版式（用Ｏｆｆｉｃｅ　ｗｏｒｄ软件排版，页边距为２ｃｍ，单倍行距）。

３．扩展摘要按以下顺序排版：文题（三号黑体居中）；作者（四号仿宋居中）；单位（小四号宋体居中，含所在省市、邮政编
码、电子邮址（如有）；论文的创新性，研究意义与结果（五号宋体）；关键词和主要参考文献（自版芯左起，五号宋体）。文稿中
可穿插主要论据的图、表和照片，图题、图注和表题、表注一律用英文表述。摘要的字数，包括图，表，参考文献，总共不能超
过２个页面。

４．具体投稿要求可参看模板及《光谱学与光谱分析》征稿简则。稿件一经录用，将由《光谱学与光谱分析》以增刊或会议论
文集形式发表。论文摘要模板请参考：ｈｔｔｐ：／／ｗｗｗ．ｓｉｎｏｓｐｅｃｔｒｏｓｃｏｐｙ．ｏｒｇ．ｃｎ／ｕｐｌｏａｄｓ／ｎｅｗｓｆｉｌｅ／２０１１０９２８１０５３２３．ｄｏｃ
５．论文摘要截稿日期：２０１９年１２月３０日。

（下转２８８８页）
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